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Viktigheten av å forklare

 Trygghet og tillit blant utviklere, ansvarlige og brukere

 Sette brukeren i stand til å utfordre en automatisk beslutning

 Sikre ansvarlig bruk av data/modell (personvern og diskriminering)

 Lovverk: AI ACT?, forvaltningsloven?, GDPR?

 Hjelpe utvikler å forbedre modellen/KI-systemet ved å oppdage feil/uønsket
atferd



Forskningsfeltet Explainable AI (XAI)

 1. Prøve å forstå hva kompliserte

sort-boks-modeller gjør

 2. Utvikle modeller som er 

forklarbare i seg selv

 Målet: At beslutninger basert på 

slike modeller blir mer

transparente, forståelige og 

tolkbare for mennesker

Figur fra Management solutions rapport: 
“Explainable artificial intelligence (XAI) – Challenges of model interpretability” (2023)



Kompliserte modeller ER vanskelige å forstå



Kompliserte modeller ER vanskelige å forstå



Enkle modeller er ikke alltid enkle…

 Enkel lineær modell med normalfordelte variabler x1 og x2:

 Enkel forklaring: y øker med b1 når x1 øker med 1, og tilsvarende for x2

 Forutsetning: x1 og x2 er uavhengige -> Sjelden tilfellet i praksis

 F.eks ved corr(x1,x2 ) ≈ 1, E[x1] ≈ E[x2],:

y øker med b1+b2 når x1 øker med 1 (fordi da øker typisk også x2 med 1).

 Mer komplisert når avhengigheten er middels sterk/ikke-lineær/lokalt varierende, det er 

flere variabler, eller modellen er ikke-lineær



Ulike datatyper krever ulik forklaringsmetodikk

PREDIKSJONS-

MODELLER FOR

TABELLDATA



MANGE FORKLARINGSMETODER
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TYPER FORKLARINGER
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UTFORDRINGER OG FALLGRUVER

 Vet ikke hva slags forklaring man vil ha

 Forstår ikke hva slags forklaring forklaringsmetoden(e) gir

 Valgt forklaringsmetode er ikke den brukeren ønsker seg

 Forklaringene er upresise/feil: 

 Bruker grove approksimasjoner fordi det tar for lang tid å 

generere presise forklaringer

 Ignorerer avhengighet mellom variablene

 Ekstrapolering utenfor dataområdet

Metodeantagelser ikke oppfylt



HVORDAN NAVIGERE I XAI-JUNGELEN?

 Interaktivt beslutningstre som

hjelper deg å velge

forklaringsmetode

www.explego.nr.no
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